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истемы компьютерного зрения широко 

используются в транспортных системах, 

навигации роботов, системах распознавания 

лиц и многом другом [2; 3]. Повышение ка-

чества моделей компьютерного зрения игра-

ет важную роль в получении нужных резуль-

татов. Если решение задачи не дает нужных 

результатов или необходимо их улучшить, то 

для улучшения модели компьютерного зрения 

первым делом следует обратить внимание на 

массив данных. Выбор массива данных – пер-

вый пункт для создания модели машинного 

обучения, а качество массива существенного 

влияет на результаты, которые сможет достичь 

компьютерная модель [1]. Существуют сле-

дующие способы улучшения работы с масси-

вами данных и создания более качественных 

моделей компьютерного зрения: 

 создание массивов данных с эффектив-
ной разметкой; 

 выбор подходящего инструмента анно-
тирования; 

 задействуйте конструирование признаков; 

 применение выбора признаков или сни-
жения размерности; 

 использование конвейера данных. 

Массив данных должен содержать всю 

информацию, которая хотя бы отдалённо 

может быть полезной для проекта. Это га-

рантирует, что разработчики не будут огра-

ничены в выборе и создании модели, по-

скольку чётко будет задан тип информации, 

присутствующей в обучающих данных. Что-

бы иметь возможность сразу же приступить 

к работе, важно заранее определить аннота-

ции, которые нужно извлекать. Это даст ан-

нотаторам четкие требования и позволит 

обеспечить согласованность массива данных 

(http://ainews.ru/2018/11/alexnet_svertochnaya_n

ejroset_dlya_klassifikacii_izobrazhenij.html). Для 

эффективной работы необходимо создать 

массив данных с эффективной разметкой. 

При создании своего массива данных важно 

использовать инструмент аннотирования, 

функции которого соответствуют вашим за-

дачам и целям. Так если вы работаете с мас-

сивом данных изображений или видео, то 

вам нужно выбрать инструмент аннотирова-

ния, специализирующийся в обработке изоб-

ражений или видео. Он должен иметь функ-

ции, позволяющие легко размечать данные, 

сохраняя качество массива данных. 

Признаки – фундаментальные элементы 

массивов данных. Модели компьютерного зре-

ния используют для обучения признаки из мас-

сива данных, а их качество определяет каче-

ство работы алгоритма машинного обучения. 

Конструирование признаков – это процесс вы-

бора, обработки и преобразования массива 

данных в признаки, которые можно использо-

вать для создания алгоритмов машинного обу-

чения, например, обучения с учителем. Оно 

включает в себя методики от простой очистки 

данных до преобразования данных с целью со-

здания новых переменных и паттернов с при-

знаками, которые раньше были не выявленны-
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ми. Целью конструирования признаков являет-

ся подготовка входных данных совместимых с 

алгоритмом машинного обучения. 

Необоснованный выбор большого коли-

чества признаков не влияющих на силу мо-

дели может привести к переобучению, высо-

ким вычислительным затратам и повышен-

ной сложности модели. Такие признаки 

обычно имеют низкую дисперсию или силь-

но коррелируют с другими признаками. Что-

бы удалить подобные признаки из модели 

необходимо использовать либо выбор при-

знаков либо снижение размерности. Процесс 

выбора признаков рекомендуется использо-

вать, если у вас есть глубокое понимание 

каждого признака. Одной из самых эффек-

тивных методик снижения количества при-

знаков является снижение размерности при 

помощи снижения размерности. Оно проеци-

рует данные высокой размерности на мень-

шую размерность (меньшее количество при-

знаков), сохраняя при этом максимальную 

часть исходной дисперсии. Вы можете ука-

зать количество признаков, которые нужно 

оставить, или задать величину дисперсии в 

процентах. Снижение размерности определя-

ет минимальное количество признаков, кото-

рое можно учесть для переданной дисперсии. 

Если вы хотите создать сложную модель 

компьютерного зрения или если сложен мас-

сив данных, то упрощение обработки данных 

при помощи конвейера данных может помочь 

в оптимизации процесса. Эти конвейеры дан-

ных обычно создаются при помощи SDK 

(Software Development Kit), позволяющих лег-

ко разрабатывать рабочий процесс конвейеров 

данных. Конвейеры данных упрощают про-

цесс аннотирования, валидации, обучения мо-

делей и аудита, а также облегчают доступ к 

данным для команды. Это ускоряет процедуру 

обработки данных и делает сложные модели 

более объяснимыми, а также помогает в авто-

матизации любого этапа процесса. 

Выводы. Для повышения качества моде-

лей компьютерного зрения в статье предло-

жено использовать пять способов улучшения 

работы с массивами данных и рассмотрены 

каждый из этих способов. 
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